LABORATORIUM 6 - Oracle Data Miner —Klasyfikacja c.d. i Regresja

Cel ¢wiczenia:

1. Wykorzystania Oracle Data Miner do analizy danych w oparciu o Klasyfikacje
Wykorzystania Oracle Data Miner do analizy danych w oparciu o Regresje
Ocena jakosci klasyfikacji i regresji

Srodki:

Serwer baz danych Oracle Eneterprise Edition 11g.
Aplikacja SQL Devloper.
3. Strona internetowa:
a. http://www.oracle.com/webfolder/technetwork/tutorials/obe/db/11g/r2/prod/bid
w/datamining/ODM11gR2.htm

Przebieg:

1. Uruchom SQL Developer.

Korzystajgc z wytycznych na stronie WWW, przeprowadz budowe diagramu przeptywu
zawierajgcego model klasyfikujgcy dane ubezpieczeniowe.

3. Wpykorzystaj opcje Compare Test Result do weryfikacji jakosci klasyfikacji. Sprawdz w
szczegblnosci zaktadki Performance i Performance Matrix.

4. Czy potrafisz wyjasni¢ i omowic¢ wszystkie wspotczynniki (poza parametrami Cost) na tych
dwéch zaktadkach? Sprawdz, czy Twoje obliczenia w oparciu o dolng tabelke z ponizszego
screenu (poszczegdlne dane mogg sie rézni¢ w stosunku do rozpatrywanego przyktadu — to
tylko rysunek pogladowy) zgadzajg sie z wartos$ciami wspotczynnikdw w zaktadce
Performance dla poszczegdlnych algorytmow (przycisk Display / Show Detail)?

Performance Performance Matrix ROC |Lift |Profit

Display: )Show Detail 'l

Model: |CLAS_DT_1_2 v

Average Accuracy: 81,3092
Overall Accuracy: 81,8548

Target Value Total Case Count Correct Prediction... Cost Cost %
No 365 82,4658

Yes 131 80,1527

AV

Performance Matrix: Rows=Actual, Columns=Predicted: Show totals and cost:

No Yes Total Correct % Cost
No 301 64 365 82,4658
Yes 26 105 131 80,1527
Total 327 169 496

Correct % 92,0489 62,1302
Cost



http://www.oracle.com/webfolder/technetwork/tutorials/obe/db/11g/r2/prod/bidw/datamining/ODM11gR2.htm
http://www.oracle.com/webfolder/technetwork/tutorials/obe/db/11g/r2/prod/bidw/datamining/ODM11gR2.htm

Zadanie 2

1. Zbuduj nowy model — Regresje i przeprowadz proces analizy danych:
a. Woykorzystaj tabele: INSUR_CUST_LTV_SAMPLE
b. Nie wykluczaj zadnych kolumn w analizie
c. Target: AGE
d. Case ld: CUSTOMER_ID — nie jest to niezbedne, ale to dobra praktyka. Pozwala w
przysztosci na powtarzalnosé dziatan.
e. Po przeprowadzeniu regresji sprawdz opcje Compare Test Results:

Performance Residual

Measure: All Measures v Sort By: Name v }Descending v
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Models ]
Name Predictive Confidenc... = Mean Absolute Er... RootMean Square E...  Mean Predicted V... |~ Mean Actual Value = Algorithm Creation Date M
M REGR GLM_1_5 10,7598 9,3115 13,5949 39,0688 37,7708 Generalized Linear M... 04.09.14 09:45

f.  Mozna zweryfikowac kilka miar doktadnosci — pozwalajace ocenié réznice pomiedzy
wartosciami przewidywanymi a wartosciami aktualnie obserwowanymi:
i. Mean Absolute error - $Sredni btagd bezwzgledny
ii. Mean Square Error — $redni btgd kwadratowy
iii. Root Mean Square Error — pierwiastek btedu sredniokwadratowego.
iv. Oraz Predictive Confidence — doktadnos¢ przewidywan (doktadnos¢
klasyfikatora) liczona wzgledem losowego wybierania.

g. Przejdz na zaktadke Residual (gérny pasek zaktadek). Mozna zaobserwowacé
wskazania réznic pomiedzy wartoscig aktualng a przewidywang (na podstawie zbioru
testowego).

h. Wciaz bedac w zaktadce Residual, kliknij ikone lupy w prawym gérnym rogu, aby z
formy wykresu przejs¢ na forme tabeli. Widaé woéwczas dla kazdego przypadku
(kazdego klienta wg customer_id). W kolumnie Residual znajdujg sie wartosci réznic,
ktore brakujg wartosci przewidywanej, aby doktadnie odpowiadata wartosci
rzeczywistej (pamietaj, ze wcigz rozwazamy zbiér testowy, dla ktérego znamy
wartosc¢ rzeczywistg).



i. Wrdc¢ na forme wykresu (ikona wykresu stupkowego w prawym gdérnym rogu okna).
Teraz bardziej zrozumiaty jest wykres: na osi X podane sg wartosci przewidywane, a
na osi Y informacja, ile brakowato dla danej wartosci przewidywanej. Wida¢ wiec, dla
ktérych wartosci przewidywanych algorytm popetniat wieksze btedy (dalej od
poziomu O w gére lub dét) a dla ktérych mniejsze btedy (blizej poziomu 0).
Odpowiadamy w ten sposéb na pytanie, ktérym przewidywaniom (predykcj3)
mozemy ufaé najbardziej.

j.  Korzystajgc z gérnego menu zmien X Axis z Predicted na Actual. Kliknij przycisk
Query (prawy gorny rég). Ponownie przeliczony zostanie wykres. Odpowiadamy w
ten sposdb na pytanie: ktdre z wartosci rzeczywistych nasz model najtrafniej
przewiduje (popetnia najmniejszy btad, czyli z najmniejszg dodatnig lub ujemng
wartoscig Residual).

k. Korzystajgc ponownie z menu, mozna ustawic, z ktérym innym modelem nasz
aktualnie oceniany model bedzie poréwnany. Wybierz model SVM. Ponownie kliknij
przycisk Query.

|.  Obecnie na ekranie prezentowane sg dwa wykresy — dla obu modeli.

m. Zmien X Axis z powrotem na Predicted i ponownie kliknij Query. Wida¢, ze w
przypadku GML jest kilka predykcji, ktére znajdujg sie daleko po prawej, a ich
Residual jest duze i ujemne. Dla SVM nie obserwujemy takich przypadkdéw. Poza tym
wyniki prezentujg sie dos¢ podobnie.

n. ZmienY Axis na Actual i ponownie kliknij Query. Réwniez w tej formie prezentacji
wyraznie widac kilka odstajgcych przypadkéw dla GLM.

o. Dla opcji Compare wybierz None i ponownie kliknij Query.

Zamknij zaktadke Regress Build i wrd¢ do diagramu przeptywu.

5. Przygotuj sprawozdanie (dla wtasnego uzytku, nie wysytaj go), w ktérym opiszesz swoje
uwagi dotyczace procesu budowy modelu:
a. Dobrane parametry
b. Uzyskane wyniki
¢. Uwagi z réznych wariantéw konfiguracji algorytmoéw



